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摘　要　　区块链系统正在被快速地集成到各种技术中，而底层网络拓扑结构对区块链性能的影响非常有限。
该文提出基于符号变化的频谱划分方法，研究每个网络节点对整个区块链性能的重要性，通过根据不同的临界

性指标来选择关键性节点评估，并使用模拟实验来调查删除这些节点后产生的性能退化，得出最关键的节点

是导致性能下降最大的节点。同时，与现有的中间中心性、紧密中心性和程度中心性等关键指标进行比较发

现，在删除这些关键节点时区块链性能下降得更快，因此该方法优于现有的三种方法，维护了区块链的安全和

稳定。

关键词　　区块链　关键性节点　区块链攻击　区块链安全性　网络分析

中图分类号　ＴＰ３１１．１３　　　　文献标志码　Ａ　　　　ＤＯＩ：１０．３９６９／ｊ．ｉｓｓｎ．１０００３８６ｘ．２０２４．１２．０４９

ＥＶＡＬＵＡＴＩＯＮＯＦＴＨＥＣＲＩＴＩＣＡＬＩＴＹＯＦＮＯＤＥＳＩＮＴＨＥＢＬＯＣＫＣＨＡＩＮＮＥＴＷＯＲＫ

ＣｈｅｎＬｉｊｕｎ１　ＺｈａｎｇＹｉ１　ＣｈｅｎＸｉａｏｒｕ１　ＹａｎｇＷｅｉ１　Ｈｅｐｅｉ２
１（ＤｅｐａｒｔｍｅｎｔｏｆＳｏｆｔｗａｒｅＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ，ＳｏｆｔｗａｒｅＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇＩｎｓｔｉｔｕｔｅｏｆＧｕａｎｇｚｈｏｕ，Ｇｕａｎｇｚｈｏｕ５１０９９０，Ｇｕａｎｇｄｏｎｇ，Ｃｈｉｎａ）

２（ＳｃｈｏｏｌｏｆＣｏｍｐｕｔｅｒＮｅｔｗｏｒｋＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ，ＧｕａｎｇｚｈｏｕＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙ，Ｇｕａｎｇｚｈｏｕ５１０００６，Ｇｕａｎｇｄｏｎｇ，Ｃｈｉｎａ）

Ａｂｓｔｒａｃｔ　　Ｂｌｏｃｋｃｈａｉｎｓｙｓｔｅｍｉｓｒａｐｉｄｌｙｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｉｎｔｏｔｈｅｖａｒｉｏｕｓｋｉｎｄｓｏｆｔｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，ａｎｄｔｈｅａｆｆｅｃｔｉｏｎｆｒｏｍ
ｕｎｄｅｒｌｙｉｎｇｎｅｔｗｏｒｋｔｏｐｏｌｏｇｙｓｔｒｕｃｔｕｒｅｔｈｅｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅｏｆｂｌｏｃｋｃｈａｉｎｉｓｖｅｒｙｌｉｍｉｔｅｄ．Ｔｈｉｓｐａｐｅｒｐｒｅｓｅｎｔｓａｓｐｅｃｔｒｕｍ
ｐａｒｔｉｔｉｏｎｉｎｇｍｅｔｈｏｄｂａｓｅｄｏｎｓｙｍｂｏｌｖａｒｉａｔｉｏｎ．Ｔｈｅｉｍｐｏｒｔａｎｃｅｏｆｅａｃｈｎｅｔｗｏｒｋｎｏｄｅｔｏｔｈｅｗｈｏｌｅｂｌｏｃｋｃｈａｉｎｗａｓ
ｓｔｕｄｉｅｄ．Ｗｅｓｅｌｅｃｔｅｄｔｈｅｃｒｉｔｉｃａｌｅｖａｌｕａｔｉｏｎｏｆｎｏｄｅｓａｃｃｏｒｄｉｎｇｔｏｔｈｅｄｉｆｆｅｒｅｎｔｃｒｉｔｉｃａｌｉｔｙｉｎｄｅｘ．Ｗｅｕｓｅｄｓｉｍｕｌａｔｉｏｎ
ｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔｔｏｉｎｖｅｓｔｉｇａｔｅａｆｔｅｒｒｅｍｏｖｅｔｈｅｎｏｄｅｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅｄｅｇｒａｄａｔｉｏｎａｎｄｉｔｗａｓｃｏｎｃｌｕｄｅｄｔｈａｔｔｈｅｋｅｙｏｆｔｈｅｎｏｄｅ
ｗａｓｏｎｅｏｆｔｈｅｌａｒｇｅｓｔｎｏｄｅｓ，ｒｅｓｕｌｔｉｎｇｉｎａｄｅｃｌｉｎｅｉｎｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅ．Ａｔｔｈｅｓａｍｅｔｉｍｅｗｉｔｈｔｈｅｅｘｉｓｔｉｎｇｉｎｔｈｅｍｉｄｄｌｅｏｆ
ｔｈｅｃｅｎｔｒｉｃｉｔｙ，ｄｅｇｒｅｅｏｆｔｉｇｈｔｃｅｎｔｒｉｃｉｔｙａｎｄｃｅｎｔｒｉｃｉｔｙｋｅｙｉｎｄｉｃａｔｏｒｓｓｕｃｈａｓｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ，ｗｅｆｏｕｎｄｔｈａｔｗｈｅｎｔｏｒｅｍｏｖｅ
ｔｈｅｓｅｋｅｙｎｏｄｅｓ，ｔｈｅｂｌｏｃｋｃｈａｉｎｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅｒｅｄｕｃｅｄｆａｓｔｅｒ．Ｔｈｅｒｅｆｏｒｅ，ｔｈｉｓｐａｐｅｒｃｏｎｃｌｕｄｅｓｔｈａｔｔｈｅｐｒｏｐｏｓｅｄｍｅｔｈｏｄ
ｉｓｓｕｐｅｒｉｏｒｔｏｔｈｅｅｘｉｓｔｉｎｇｔｈｒｅｅｍｅｔｈｏｄｓ，ｔｈｕｓｍａｉｎｔａｉｎｉｎｇｔｈｅｓｅｃｕｒｉｔｙａｎｄｓｔａｂｉｌｉｔｙｏｆｔｈｅｂｌｏｃｋｃｈａｉｎ．

Ｋｅｙｗｏｒｄｓ　　Ｂｌｏｃｋｃｈａｉｎ　Ｃｒｉｔｉｃａｌｎｏｄｅｓ　Ｂｌｏｃｋｃｈａｉｎａｔｔａｃｋｓ　Ｂｌｏｃｋｃｈａｉｎｓｅｃｕｒｉｔｙ　Ｎｅｔｗｏｒｋａｎａｌｙｓｉｓ

０　引　言

随着去中心化数字货币的发明，当今的比特币、技

术和网络通信处于十字路口［１］，替代传统通信方法的

一种可能是支撑比特币的技术，即区块链［２］。区块链

具有与Ｗｅｂ一样大的潜力，已成为可用于形成分布式

解决方案的关键技术之一，这激发了研究人员在诸如

物联网（ＩｏＴ）［３－４］、智能电网基础设施［５］和医疗保健系

统等领域选择基于区块链的架构。

区块链是经过密码验证的分布式分类账，为网络

中的用户维护一组交易记录，这些事务反映了用户之

间的信息交换，并借助数据泛洪在整个网络中进行中

继，交易一旦生成，就会在整个网络中泛洪，一旦到达
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几个功能强大的节点，便会验证其真实性。这些功能

强大的节点在网络中称为矿工，矿工通过将经过验证

的交易区块泛洪到网络上来维护数据交换协议，以便

每个其他节点都可以更新其分类账，每个网络都是在

网络完全连接的基本假设之上，这意味着每个事务在

相同的时隙中被每个矿工接收，并且由矿工发起的每

个数据泛洪到达网络中所有可能的节点。实际上，区

块链可能具有拓扑限制，例如，网络上的僵尸网络攻

击［６］或ＤＤｏＳ攻击都有可能使目标节点无法用于网络
通信，而且，如果这种攻击成功地针对了网络中最关键

的节点，从而对其进行了分区或破坏，那么由于合法的

用户凭据，矿工可以验证一侧到另一侧产生的任何交

易，但不能够到达另一部分，因此使解决方案不可行。

过去，已经进行了大量研究来识别这些关键节点，

与其他节点相比，这些关键节点对网络的影响更大，由

于网络的拓扑结构，这些节点变得越来越重要，一些众

所周知的方法是“中间中心性”，它基于节点所参与的

最短路径路由的数量来评估节点的关键性；“紧密中

心性”，它考虑了节点与所有其他节点的接近程度；程

度中心性［７］，它使用节点度来突出节点的关键性。众

所周知，所有这些方法在其考虑的场景中都可以很好

地工作，但是在基于区块链的设置中，节点的可访问性

具有最高优先级，因此它们往往会误判节点的关键性。

在这项工作中，本文提出基于符号变化的频谱划分方

法，并通过特定于区块链的事物流信息进行增强，以突

出节点的关键性，所提出的方法将节点视为关键节点

的前提是该节点位于某个割集中并经历最高的流量，

割集定义为一组节点，这些节点在其邻居之间观察到

向量的符号变化［８］，对所提出的方法进行了评估，以了

解区块链大小和丢包率的变化，并且观察到，从网络上

删除最关键的节点后，该方法表现出更大的区块链大

小减小和更大的丢包率，从而胜过了现有方法。

１　背　景

区块链近来受到了广泛的关注，重点关注区块链

的内在操作特性，例如信息传播［９］、密钥管理［１０］、分类

账架构、区块链合同［１１］和共识协议［１２］。区块链网络

具有构成其整体功能的众多功能，下面简要说明其中

一些最主要的内容。

（１）交易：交易是由发送方为网络中的特定接收
方生成的消息，它包含发送方的公钥、接收方的公钥、

传输的数据和签名，该签名由发件人使用发件人的私

钥生成，以提高安全性。

（２）堵塞：区块链是按区块排列的数据链，一个块
的头包含几个组成部分，例如时间戳、上一个块的哈

希、默克尔树的根哈希和现时值，块的主体包含所有事

务，这些交易由矿工验证，然后附加到链上，每个区块

都使用哈希码进行标识，该哈希码是使用区块内的内

容生成，这包括节点之间的实际事务、时间戳、随机数

和前一个块的哈希，因此使其不受随机两次支出攻击

的影响，因为即使单个参数的微小变化也会使该块

无效。

（３）默克尔树：默克尔树是基于哈希的数据结构，
其中每个叶节点包含事务性块的哈希，每个非叶节点

包含其子节点的哈希，默克尔树通过重复散列数据并

产生最终的数字指纹来汇总所有已验证的交易。

（４）时间戳：每个交易块都有一个相关的时间戳，
这增强了网络的安全性，并确保新创建的块与所有现

有块都一致，其中新块的时间戳不能早于已添加的时

间戳。

（５）矿业：为了将交易添加到区块链中，一些具有
所需计算能力的节点会对传入的交易执行加密操作，

称为工作量证明，这有助于验证交易的真实性，一名矿

工为此工作获得了少量报酬。

（６）工作量证明（ＰｏＷ）：工作量证明是一种方法，
在这种方法中，矿工相互竞争以增加障碍并获得报酬，

ＰｏＷ方法的目标是解决数学哈希，随着区块链大小的
增加，哈希变得越来越复杂［１２］。

在基于区块链的设置中，发件人生成交易，使用其

私钥进行签名以进行识别，然后在网络上进行广泛传

播。每个矿工等待一个预定义的时间，以获取在该时

隙中生成的所有交易，并在接收到它们之后将它们组

合成一个块，每个块使用其自己的哈希函数进行验证，

该哈希函数也构成前一个块的哈希，然后由矿工开采

一个区块，并在完成后使用矿工的私钥进行签名。将

一个已签名的块广播到网络中，在该网络中，接收此块

的每个节点会将其添加到其现有链中。

尽管交易是真实的，但主要有两种情况可以通过

区块链模型退出交易：

（１）触发事务时，将为其分配时间戳，如上所述，
在该交易的验证过程中，该过程将检查时间戳是否符

合网络的要求标准，如果接收到的时间戳不大于前１１
个时间戳的中间值，则该事务将被拒绝，因为该事务太

旧而无法在当前时间进行验证。

（２）网络的所有节点的公钥最初都浮动在区块链
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网络中，当某个节点可能由于恶意攻击而从网络中删

除时，它的公钥仍然保留，在验证过程中，网络将检查

发送方或接收方是否为空，即两者是否为空节点，如果

是这样，则拒绝该交易并且不对其进行验证。

２　方法设计

在区块链环境中，基础网络拓扑在定义节点特征

方面起着至关重要的作用。在理想情况下，成功的矿

工将是能够以最小的延迟因子在特定时间窗口内接收

所有可能交易的矿工。这意味着，如果两个矿工在同

一网络上，则最早接收所有交易的一个矿工将比另一

个矿工有优势，由于网络丢失，第二个矿工可能不会收

到所有交易，或者在定义的时间窗口期满后，第二个矿

工可能会收到一个交易。时间窗口是指矿工期望接收

所有交易的时间段，一旦收到，它们就会被挖去一块，

这些网络丢失可能是由于网络中的节点受损或故障而

引起，而数据包接收的延迟可能是由于网络中的瓶颈而

引起。为了消除这些问题，及时识别这些关键节点至

关重要，这可能会对区块链网络的性能产生重大影响。

考虑到区块链设置的体系结构，这项工作利用了

我们先前工作［１３］中提出的频谱划分方法，并为其补充

了与区块链设置相关的新功能。本文借助标志更改方

法来帮助识别网络中的关键节点，提出的方法通过计

算网络中所有节点的特征向量，然后根据观察到的符

号变化形成割集［１４］。特征向量值同时具有正号和负

号，这些符号有助于识别网络的两个部分，所提出的方

法识别出这些节点，这些节点的相邻节点具有不同的

特征向量符号，并将它们标记为割集的一部分，这些节

点代表了网络的瓶颈，所有这些节点的删除将导致网

络分区［１３］，属于该割集的节点基于它们正在观察的业

务流模式而彼此优先，在区块链设置中，网络流量往返

于矿工，因此属于割集的节点（也经历最大流量）被视

为网络中最关键的节点。本文正式定义频谱划分方法

如下：

让一个简单的无向图 Ｇ＝（Ｖ，Ｅ），由顶点集 Ｖ和
边集Ｅ组成，其中 Ｖ ＝ｎ和 Ｅ ＝ｍ。邻接矩阵 Ａ是
ｍ行、ｎ列的矩阵，其中每一行和每一列对应于Ｇ的顶
点，此矩阵的任何元素ａｉｊ表示顶点ｉ和顶点ｊ之间的边
数。对于图Ｇ，矩阵Ａ将关于主对角线对称，而ａｉｊ的值
将为１或０。矩阵Ｄ＝（ｄ１，ｄ２，…，ｄｎ），其元素是 Ｇ的
所有顶点的度，对于矩阵Ｄ的任何元素ｄｉｉ，ｉ表示图中
的顶点，而ｄｉｉ的绝对值是该特定顶点的度，对于矩阵

Ｄ，ｄｉｊ的任何其他元素的值为０，对于上述图 Ｇ，拉普拉
斯矩阵Ｌ定义为：

Ｌ＝Ｄ－Ａ （１）
因此，Ｌ的对角元素 Ｌｉｊ等于顶点 ｖｉ的度，如果顶

点ｖｉ与ｖｊ相邻，则非对角元素Ｌｉｊ为１，否则为０。特征
值和特征向量提供了对图连接性的深入了解，如果存

在向量Ｘ，则让任何矩阵Ａ都使得ＡＸ＝λＸ，对于某个
标量λ，则将 λ称为特征值 Ｘ的 Ａ的特征值。因此，
拉普拉斯矩阵 Ｌ的特征值以升序排列使得 ０＝λ１≤
λ２≤…≤λｎ，本特征值中的零的多重性代表网络的断
开连接的组件数，第二最小特征值 μ（Ｇ）＝λ２，表示网
络的代数连通性，代数连接性越小，网络越容易断开连

接。在获得第二最小特征值λ２之后，相应的特征向量
ｖ＝（ｖ１，ｖ２，…，ｖｎ）是矩阵Ｌ的特征向量，特征向量具有
正负两个实体，具有不同符号的元素表示相互连接不

良的连接的子图。因此，特征值有助于识别图形的那

些部分（将其删除）可能会将网络分成两个部分，也称

为割集，在网络中，此割集Ｓ的节点对于整个功能至关
重要，对于任何顶点 ｖ，如果其至少一个邻居的特征值
的符号不同于其自己的符号，则将其包含在割集Ｓ中。
基于业务流Ｔ（ｘ）评估割集Ｓ中的节点的临界性，此产
生的优化问题可以定义为：

Ｐ＝ａｒｇ（ｍａｘＴ（ｘ））　ｘ∈Ｓ
ｓ＝ａｒｇ（ｍｉｎｕ（Ｇ（Ｖ－α）））　α∈Ｖ

（２）

图１说明了该方法的工作原理，每个节点计算其
对应的特征向量值，并与相邻节点共享，这些节点评估

这些值，并在相邻节点之间看到符号变化时将自己标

识为关键节点，这些值在图 １中表示为节点标签，然
后，割集中的节点将观察通过它们的流量，以识别网络

中最关键的节点，删除这些节点将对网络产生严重影

响，它们将导致由于节点删除而导致的数据包丢失和

由于时间戳到期而导致的数据包丢失，让我们考虑在

所考虑的场景中删除节点Ｂ，在前一种情况下，如果节
点Ａ为节点Ｂ生成交易，则到达矿工Ｘ，该矿工Ｘ会评
估交易的有效性，并由于节点Ｂ不存在而将其丢弃，在
后一种情况下，删除节点 Ｂ将重定向所有流量通过节
点Ｃ会产生瓶颈，从而导致时间戳过期，交易将以延迟
的方式到达各个矿区的矿工，因此报告的时间早于可

接受的时间窗口，由于时间戳过期，这将导致数据包丢

失。此外，从割集中删除所有节点将使网络划分为群

集，从而增加数据包丢弃率，这将对区块链的规模产生

不利影响，使矿工无法看到在网络另一端进行的任何

交易。
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图１　区块链模型的表示

３　仿真与结果

本节将在基于区块链的环境中针对现有方法（介

于中间性、紧密性、程度中心性和随机节点去除）方面

评估所提出方法的性能。本文报告了区块链大小的变

化，由于节点删除导致的数据包丢失增加以及由于跳

数限制导致的数据包丢失增加，由于仿真环境的限制，

此仿真设置使用了跳数而不是时间戳，其中可接受的

时间窗口的上限表示为跳数限制，还对所提出的方法

进行了可变网络密度、可变跳数限制和不同矿工数量

的评估。

本文考虑使用均匀随机分布将１０００个节点互连
在一起的网络，该网络在随机选择的发送者和接收者

之间生成１０００个事务，在每次迭代后进行评估，其中
一次迭代覆盖一组随机事务，每次迭代的上限为１００
个事务，本节中报告的结果是平均 ５０个随机网络
拓扑。

在第一组模拟中，本文以固定的边缘概率 ｐ评估
变化跳数窗口的区块链结果，本文指定ｐ＝１０％，并评
估跳跃窗口ｈ为２、３、４、５、１０、１５和２０。为了更好地说
明跳跃窗口的效果，本文假设在此模拟中使用一个矿

工，将在以后的仿真设置中删除此假设，以说明该方法

的可伸缩性。本文在每次迭代时都会删除属于割集的

１０％节点，并评估结果，重复此操作，直到去除了整个
割集为止。

图２报告说明，随着跳数窗口从２增加到２０，由于
跳数而导致的数据包丢弃会减少，如图２（ｃ）所示，这
仅仅是由于可接受的跃点计数窗口增加所致，在该窗

口中，即使在覆盖更长的路径后，事务仍然有效，从而

使大多数事务都有效。结果还表明线性增加直到大约

２０次迭代，此后数据包丢弃报告无明显变化，这主要
是由于交易总数限制为１０００，跳数导致数据包丢失增
加，如图２（ａ）所示，减小了区块链的大小，由于删除的
节点数量相似，空事务导致的数据包丢弃对所有跃点

窗口显示相似的结果。

（ａ）区块链大小

（ｂ）由于空事务包下降

（ｃ）由于跳数到期包下降
图２　跳数窗口的变化

在第二组模拟中，本文用固定的跳数窗口评估了

不同边沿概率ｐ的结果，指定ｈ＝４并评估边缘概率，ｐ
为２％、６％、１０％、１５％和２０％，这些模拟是在单个矿
工框架上进行的，目的是更好地说明网络密度的影响，

在每次迭代时都会删除属于割集的１０％节点，并评估
结果，重复此操作，直到去除了整个割集为止。

图３报告说明，随着网络的边缘概率从２％增加
到２０％，如图３（ｃ）所示，由于跳数引起的数据包丢失
会减少，这是由于网络密度的增加，导致节点之间的连

接数量增加，节点间连接性的增加减少了从发送者到

接收者所需的跳数。图３（ｂ）突出显示了由于无效交
易增加而导致的数据包丢弃，这可以通过考虑裁切大

小来解决，在每个模拟中，都将删除节点，直到割集完
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全为空，对于更密集的网络，考虑到节点之间的连接性

增加，割据大小会更大。因此，为了更密集的网络，将

删除更多节点，这导致网络中的空节点增加，从而由于

空事务而增加了分组丢弃，这些下降共同影响了区块

链的大小，但是由于跳数限制引起的下降超过了由于

无效交易引起的下降，导致了如图３（ａ）所示的结果。

（ａ）区块链大小

（ｂ）由于无效交易导致的数据包丢弃

（ｃ）由于跃点到期的数据包丢弃
图３　图表密度的变化

在第三组仿真中，本文将提出的方法与常用的网

络分析方法（即随机节点选择、程度中心性、紧密中心

性和中间中心性）进行了比较，本文分配 ｈ＝５和 ｐ＝
１０％，这些模拟在单个矿工框架上进行，以更好地说明
网络密度和跳数窗口的影响。

如图４（ｃ）、图５（ｃ）和图５（ｂ）所示，在每次迭代
中，本文删除了网络中１０％的最关键节点，其中删除
的节点数是整个网络的２．５％、５％和１０％的上限。从

图６（ｃ）可以看到，对于本文提出的方法，由于跳跃窗
口导致的数据包丢弃量最大，其次分别是介于中间性、

紧密性、程度中心性和随机节点选择，如图４（ｃ）所示。

（ａ）区块链大小

（ｂ）由于无效交易导致的数据包丢弃

（ｃ）由于跃点到期的数据包丢弃

图４　受攻击的网络的２．５％

（ａ）区块链大小



　
３５８　　 　　　 计算机应用与软件 ２０２４年

（ｂ）由于无效交易导致的数据包丢弃

（ｃ）由于跃点到期的数据包丢弃
图５　受到攻击的网络的５％

（ａ）区块链大小

（ｂ）由于无效交易导致的数据包丢弃

（ｃ）由于跃点到期的数据包丢弃
图６　受攻击的网络的１０％

由图５（ｃ）和图６（ｃ）可知，由于无效交易导致的
数据包丢弃对于所有方法都保持相似，因为删除的节

点数与图４（ｂ）、图５（ｂ）和图６（ｂ）中报告的相同。随
后，这两个因素影响了区块链的大小，本文方法区块链

的大小最小，其次分别是中间中心性、紧密中心性、程

度中心性和随机节点选择，如图４（ａ）、图５（ａ）和图５
（ｂ）所示，图６（ａ）由于更好地选择更好的节点，因此提
出的方法优于现有方法，这反过来又在网络中造成了

瓶颈，从而导致数据包丢失和延迟，当删除的网络百分

比从２．５％增加到１０％时，观察到类似的趋势。
在最后一组模拟中，本文证明了所建议的方法与

多个矿工之间的可扩展性，并将其与各种网络分析方

法进行比较，我们分配ｈ＝４和ｐ＝１０％并平均２５种随
机网络拓扑的结果，对于每种网络分析方法，本文都会

在迭代开始时删除整个割集。

图７（ａ）和图７（ｂ）分别以相似的模式突出显示了
３个矿工和５个矿工的结果，本文提出的方法明显优
于其他方法。如图７所示，在本文的方法中，删除割集
后，整个网络被分为两部分。这导致每个部分分别维

护其自己的区块链副本，彼此之间不一致。由于网络

的划分，两个区块链在本文建议的方法中同时运行，但

其他方法则不会发生这种划分。本文的方法与现有三

种方法的比较见表１。

（ａ）３个矿工
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（ｂ）５个矿工
图７　多种挖掘方案

表１　本文方法与现有方法比较

影响
方法

现有的三种方法 本文方法

跳跃窗口导致的

数据包丢弃量

提议的方法＞中间性＞
紧密性＞程度中心性＞

随机节点选择

最大

删除节点数引起

区块链的大小

中间中心性＞紧密中心性＞
程度中心性＞随机节点选择＞

提议的方法

最小

删除割集后网络

分成几个部分
不会发生网络划分 两个部分

４　仿真实验的局限性或风险

区块链中运行的全节点越多，面对灾难性的恢复

能力就越强。当区块链的数据分布在如此多的设备中

时，恶意实体很难一次擦除所有这些数据。即使由于

全球危机导致大量关键节点突然性能下降并且无法

访问，理论上单个节点也可以保持整个区块链块的

运行。即使所有节点都断开连接，也只需要一个具

有完整区块链历史记录的节点重新联机并再次访问

所有数据。除了关键性节点以其数量之多可以给网

络增添安全性之外，关键性节点会受到其他恶意计算

机攻击，这可能会改变它们的功能，例如，剽窃者可能

违反我们所讨论软件的安全性，并且在不改变区块链

数据的情况下，它可以将所述节点的利润重定向到与

其所有者的编程地址不同的地址，窃取地址攻击是此

类软件最常见的攻击类型，这就是开发人员建议使用

其区块链软件更新版本的原因。但这些安全漏洞中的

一些问题很容易解决，可以使用创建安全机制的软件

工具将区块链软件与我们的其他计算机系统隔离

开来。

５　结　语

本文提出了一种针对区块链场景的节点关键性分

析方法，拟议的方法利用了我们先前在频谱划分方面

的工作，并为其引入了某些区块链流量指标。基于从

所提出的方法获得的节点的关键性，在网络上模拟攻

击，从而删除了该节点，比较了各种网络密度和跃点

窗口对区块链的影响。然后根据网络中通信受到影

响的程度，将该方法与主要使用的现有方法（例如，

中间性、紧密性和程度中心性）进行比较，证明了所

提出的方法优于现有方法，在识别关键节点方面效果

更好。
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第１２期　　　 刘丹，等：基于频繁项集和高效用项集挖掘的银行间市场对倒交易检测 ３８３　　

由于银行间市场交易是动态的，在后续工作中，将

探索在交易数据日益增长的情况下，如何实现高效用

项集的自动维护与更新，进一步提高方法的实用性。

参 考 文 献

［１］李政，梁琪，方意．中国金融部门间系统性风险溢出的监

测预警研究———基于下行和上行 ΔＣｏＥＳ指标的实现与

优化［Ｊ］．金融研究，２０１９（２）：４０－５８．

［２］蔡奕．解读《证券法》关于市场操纵的法律规范［Ｊ］．证券

市场导报，２００５（５）：１９－２３．

［３］刘凤元，陈俊芳．股票价格操纵研究与政策建议［Ｊ］．价格

理论与实践，２００３（７）：５２－５３．

［４］独道刚．规划识别在监测股市个股主力资金流向中的应

用［Ｄ］．镇江：江苏科技大学，２０１１．

［５］王楠．银行间市场现券交易价格偏离度研究———以中小

型商业银行为例［Ｊ］．金融理论与教学，２０２０（１）：５６－

５９，６２．

［６］ＧｏｌｍｏｈａｍｍａｄｉＫ，ＺａｉａｎｅＯ，ＤíａｚＤ．Ｄｅｔｅｃｔｉｎｇｓｔｏｃｋｍａｒ

ｋｅｔｍａｎｉｐｕｌａｔｉｏｎｕｓｉｎｇｓｕｐｅｒｖｉｓｅｄｌｅａｒｎｉｎｇａｌｇｏｒｉｔｈｍｓ［Ｃ］／／

２０１４ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＤａｔａＳｃｉｅｎｃｅａｎｄＡｄｖａｎｃｅｄ

Ａｎａｌｙｔｉｃｓ，２０１４：４３５－４４１．

［７］ＭａｒｔíｎｅｚＭｉｒａｎｄａＥ，ＭｃＢｕｒｎｅｙＰ，ＨｏｗａｒｄＭ．Ｌｅａｒｎｉｎｇｕｎ

ｆａｉｒｔｒａｄｉｎｇ：Ａｍａｒｋｅｔｍａｎｉｐｕｌａｔｉｏｎａｎａｌｙｓｉｓｆｒｏｍｔｈｅｒｅｉｎ

ｆｏｒｃｅｍｅｎｔｌｅａｒｎｉｎｇｐｅｒｓｐｅｃｔｉｖｅ［Ｃ］／／２０１６ＩＥＥＥＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅ

ｏｎＥｖｏｌｖｉｎｇａｎｄＡｄａｐｔｉｖｅＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｔＳｙｓｔｅｍｓ，２０１６：１０３－

１０９．　

［８］廖志良，潘文娣．我国证券业洗钱风险分析与防范措施

［Ｊ］．海南金融，２０１０（５）：５５－５７．

［９］刘俊．西藏矿业：对倒交易分析师当“托”［Ｊ］．股市动态

分析，２００９（３）：１４，３９．

［１０］金升平，刘钊．银行异常交易检测方法研究［Ｊ］．武汉金

融，２０１８（２）：６１－６６．

［１１］ＨａｎＪ，ＰｅｉＪ，ＹｉｎＹ．Ｍｉｎｉｎｇｆｒｅｑｕｅｎｔｐａｔｔｅｒｎｓｗｉｔｈｏｕｔｃａｎ

ｄｉｄａｔｅｇｅｎｅｒａｔｉｏｎ［Ｃ］／／２０００ＡＣＭ ＳＩＧＭＯＤＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌ

ＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＭａｎａｇｅｍｅｎｔｏｆＤａｔａ，２０００：１－１２．

［１２］ＬｉｕＭ，ＱｕＪ．Ｍｉｎｉｎｇｈｉｇｈｕｔｉｌｉｔｙｉｔｅｍｓｅｔｓｗｉｔｈｏｕｔｃａｎｄｉｄａｔｅ

ｇｅｎｅｒａｔｉｏｎ［Ｃ］／／２１ｓｔＡＣＭＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＩｎ

ｆｏｒｍａｔｉｏｎａｎｄＫｎｏｗｌｅｄｇｅＭａｎａｇｅｍｅｎｔ，２０１２：５５－６４．

［１３］ＡｇｒａｗａｌＲ，ＩｍｉｅｌｉｎｓｋｉＴ，ＳｗａｍｉＡ．Ｄａｔａｂａｓｅｍｉｎｉｎｇ：Ａ

ｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅｐｅｒｓｐｅｃｔｉｖｅ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＫｎｏｗｌ

ｅｄｇｅａｎｄＤａｔａＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ，１９９３，５（６）：９１４－９２５．

［１４］ＺｈａｎｇＦ，ＺｈａｏＸ，ＬｉＹ，ｅｔａｌ．ＢａｓｅｄｏｎＦＰＧｒｏｗｔｈａｌｇｏ

ｒｉｔｈｍｔｏｅｘｃａｖａｔｅｍｅｄｉｃａｔｉｏｎｒｕｌｅｏｆＣｈｉｎｅｓｅｍａｔｅｒｉａｍｅｄｉｃａ

ｆｏｒｒａｄｉａｔｉｏｎｅｓｏｐｈａｇｉｔｉｓ［Ｊ］．ＷｏｒｌｄＪｏｕｒｎａｌｏｆＩｎｔｅｇｒａｔｅｄ

ＴｒａｄｉｔｉｏｎａｌａｎｄＷｅｓｔｅｒｎＭｅｄｉｃｉｎｅ，２０２０，６（７）：３１－３８．

［１５］何望，林果园．基于 ＦＰＧｒｏｗｔｈ改进算法的云服务器故障

数据分析［Ｊ］．计算机工程与科学，２０２０，４２（５）：７７０－７７５．

［１６］ＪｉａＹ，ＬｉｕＬ，ＣｈｅｎＨ，ｅｔａｌ．ＡＣｈｉｎｅｓｅｕｎｋｎｏｗｎｗｏｒｄｒｅｃ

ｏｇｎｉｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｆｏｒｍｉｃｒｏｂｌｏｇｓｈｏｒｔｔｅｘｔｂａｓｅｄｏｎｉｍｐｒｏｖｅｄ

ＦＰｇｒｏｗｔｈ［Ｊ］．ＰａｔｔｅｒｎＡｎａｌｙｓｉｓａｎｄＡｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｓ，２０１９，２３：

１０１１－１０２０．

［１７］黄伟，李国和，吴卫江，等．基于ＦＰ＿Ｇｒｏｗｔｈ的消费行为关

联分析系统设计与实现［Ｊ］．计算机应用与软件，２０１５，３２

（８）：３４－３７，７９．

［１８］ＶａｎＬ，ＨｕｏｎｇＰ，ＴｈｕａｎＬ，ｅｔａｌ．Ｉｍｐｒｏｖｉｎｇｔｈｅｆｅａｔｕｒｅｓｅｔ

ｉｎＩｏＴｉｎｔｒｕｓｉｏｎｄｅｔｅｃｔｉｏｎｐｒｏｂｌｅｍｂａｓｅｄｏｎＦＰＧｒｏｗｔｈａｌｇｏ

ｒｉｔｈｍ［Ｃ］／／２０２０ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＡｄｖａｎｃｅｄＴｅｃｈ

ｎｏｌｏｇｉｅｓｆｏｒＣｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎｓ，２０２０：１８－２３．

［１９］刘琰，张进，陈静，等．基于最大频繁项集挖掘的微博炒作

群体发现方法［Ｊ］．计算机工程与应用，２０１７，５３（４）：９０－

９７．　

［２０］吴玉佳，李晶，宋成芳，等．基于高效用神经网络的文本分

类方法［Ｊ］．电子学报，２０２０，４８（２）：２７９－２８４．

［２１］穆晓芳，邓红霞，郭虎升，等．基于快速高效用项集挖掘的

大规模消息流预测算法研究与应用［Ｊ］．计算机应用与软

件，２０１９，３６（１１）：２４３－２４９．

［２２］ＬｉｕＹ，ＬｉａｏＷ，ＣｈｏｕｄｈａｒｙＡ．Ａｔｗｏｐｈａｓｅａｌｇｏｒｉｔｈｍｆｏｒ

ｆａｓｔｄｉｓｃｏｖｅｒｙｏｆｈｉｇｈｕｔｉｌｉｔｙｉｔｅｍｓｅｔｓ［Ｃ］／／ＰａｃｉｆｉｃＡｓｉａＣｏｎ

ｆｅｒｅｎｃｅｏｎＫｎｏｗｌｅｄｇｅＤｉｓｃｏｖｅｒｙａｎｄＤａｔａＭｉｎｉｎｇ，２００５：６８９

－６９５．

［２３］ＡｈｍｅｄＣ，ＴａｎｂｅｅｒＳ，ＪｅｏｎｇＢ，ｅｔａｌ．Ｅｆｆｉｃｉｅｎｔｔｒｅｅｓｔｒｕｃ

ｔｕｒｅｓｆｏｒｈｉｇｈｕｔｉｌｉｔｙｐａｔｔｅｒｎｍｉｎｉｎｇｉｎｉｎｃｒｅｍｅｎｔａｌｄａｔａｂａｓｅｓ

［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＫｎｏｗｌｅｄｇｅａｎｄＤａｔａＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ，

２００９，２１（１２）：１７０８－１７２１．

［２４］ＦｏｕｒｎｉｅｒＶｉｇｅｒＰ，ＷｕＣ，ＺｉｄａＳ，ｅｔａｌ．ＦＨＭ：Ｆａｓｔｅｒｈｉｇｈ
ｕｔｉｌｉｔｙｉｔｅｍｓｅｔｍｉｎｉｎｇｕｓｉｎｇｅｓｔｉｍａｔｅｄｕｔｉｌｉｔｙｃｏｏｃｃｕｒｒｅｎｃｅ
ｐｒｕｎｉｎｇ［Ｃ］／／ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＳｙｍｐｏｓｉｕｍｏｎＭｅｔｈｏｄｏｌｏｇｉｅｓｆｏｒ
ＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｔＳｙｓｔｅｍｓ，２０１４：



８３－９２．

（上接第３５９页）
［１１］ＫｏｓｂａＡ，ＭｉｌｌｅｒＡ，ＳｈｉＥ，ｅｔａｌ．Ｈａｗｋ：Ｔｈｅｂｌｏｃｋｃｈａｉｎ

ｍｏｄｅｌｏｆｃｒｙｐｔｏｇｒａｐｈｙａｎｄｐｒｉｖａｃｙｐｒｅｓｅｒｖｉｎｇｓｍａｒｔｃｏｎｔｒａｃｔｓ
［Ｃ］／／ＩＥＥＥＳｙｍｐｏｓｉｕｍｏｎＳｅｃｕｒｉｔｙａｎｄＰｒｉｖａｃｙ，２０１６：８３９
－８５８．

［１２］ＣａｃｈｉｎＣ，ＶｕｋｏｌｉｃＭ．Ｂｌｏｃｋｃｈａｉｎｃｏｎｓｅｎｓｕｓｐｒｏｔｏｃｏｌｓｉｎｔｈｅ
ｗｉｌｄ［ＥＢ］．ａｒｘｉｖ：１７０７．０１８７３，２０１７．

［１３］ＨａｚａｒｉＳ，ＭａｈｍｏｕｄＱＨ．Ａｐａｒａｌｌｅｌｐｒｏｏｆｏｆｗｏｒｋｔｏｉｍ
ｐｒｏｖｅｔｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｐｅｅｄａｎｄｓｃａｌａｂｉｌｉｔｙｉｎｂｌｏｃｋｃｈａｉｎｓｙｓｔｅｍｓ
［Ｃ］／／９ｔｈＡｎｎｕａｌＣｏｍｐｕｔｉｎｇａｎｄＣｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎＷｏｒｋｓｈｏｐ
ａｎｄＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅ，２０１９：９１６－９２１．

［１４］ＡｓｉｆＷ，ＬｅｓｔａｓＭ，ＱｕｒｅｓｈｉＨＫ，ｅｔａｌ．Ｓｐｅｃｔｒａｌｐａｒｔｉｔｉｏｎｉｎｇ
ｆｏｒｎｏｄｅｃｒｉｔｉｃａｌｉｔｙ［Ｃ］／／ＩＥＥＥＳｙｍｐｏｓｉｕｍｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒｓａｎｄ
Ｃｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎ，２０１５：８７７－８８２．

［１５］ＦｉｅｄｌｅｒＭ．Ａｌｇｅｂｒａｉｃｃｏｎｎｅｃｔｉｖｉｔｙｏｆｇｒａｐｈｓ［Ｊ］．Ｃｚｅｃｈｏｓｌｏ
ｖａｋＭａｔｈｅｍａｔｉｃａｌＪｏｕｒｎａｌ，１９７３，２３（９８）：２９８－３０５．


	12期最终定稿 353
	12期最终定稿 354
	12期最终定稿 355
	12期最终定稿 356
	12期最终定稿 357
	12期最终定稿 358
	12期最终定稿 359
	12期最终定稿 383

